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Introducao

Sistemas automaticos capazes de reter o essencial da informacao contida num texto,
descartando tudo aquilo que é acessério e redundante, sao de extrema importancia,
com implicacoes Obvias noutras areas do Processamento da Linguagem Natural
(PLN) [1] e aplicag¢oes muito relevantes nos paradigmas futuros da intera¢ao homem-
maquina [2, 3]. Todavia, apesar de um continuo esfor¢o de investiga¢ao na area da
Sumarizagio Automdtica de Texto (SAT), desde os primérdios da PLN [4, 5, 6],
a qualidade dos resultados produzidos ainda deixa muito a desejar, quer a nivel
quantitativo (métricas ROUGE [7]) quer a nivel de aprecia¢ao qualitativa humana.
Neste contexto, o presente trabalho ambiciona contribuir para o avango da SAT,
através da exploracao e integracao de novas abordagens e técnicas de PLN, como o
LDA [8] ou os word embeddings [9], ndo omitindo as abordagens mais convencionais,
baseadas em grafos ou s6 na frequéncia e informacao dos termos. Podemos ainda
pensar em reducao de frases e inclusao de heuristicas de transformacao de texto,
por exemplo ao nivel sintatico. Em suma, existe uma grande variedade de aborda-
gens, técnicas e recursos que se podem combinar para gerar um sumario. A grande
questao é saber que combinacgoes destas é que tendem a gerar melhores resultados.
Exitem muitos trabalhos, mas a maioria foca-se exclusivamente em uma ou duas
abordagens. Importa explorar uma combinacao mais vasta e potencialmente mais
benéfica.

Objetivo

Atendendo ao vasto leque de possibilidades e abordagens existentes para a realizagao
de SAT, importa explorar as combinac¢oes que produzem os melhores resultados,
quer em termos quantitativos, quer qualitativos. Este é o principal objetivo deste
trabalho, que deverd depois ser devidamente comunicado a comunidade cientifica.
A avaliacao serd feita através das métricas (e.g. ROUGE) e conjuntos de dados
(e.g. DUC, TAC) existentes, permitindo assim a obtencao de resultados objetivos e
comparaveis com outros trabalhos.



Tarefas Principais

Este trabalho contempla as seguintes tarefas principais:

Tarefa 1: Explorar o estado da arte no dominio da SAT, escrevendo a correspon-

dente seccao na dissertacao.

Tarefa 2: Reunir experimentar as diversas abordagens, técnicas e recursos, iden-
tificados na Tarefa 1, incluindo os dados e métricas de avaliacao de sistemas

SAT.

Tarefa 3: Explorar combinagoes de abordagens SAT, comegando com um sistema
base simples e progredindo para as combinacoes mais complexas e técnicas

mais refinadas.

Tarefa 4: Pensar e implementar a integragao de heuristicas de simplificacao de
frases, medindo os resultados obtidos.

Tarefa 5: Escrita da dissertacao.

Calendarizacao

Em termos de calendarizacao das tarefas principais, o trabalho estd pensado para

ter a seguinte distribuicao temporal:
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